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Le principe des modeles de langage n’est pas nouveau : ce type d’algorithme est déja présent
quotidiennement avec les assistants de rédaction des messages instantanés.

Son fonctionnement consiste a prédire le mot suivant a partir d’'une instruction (« prompt ») saisie par
I'utilisateur.

La phase d’entrainement permet d’ajuster les parametres internes a partir de données textuelles issues
du web (non vérifiées).

Une quantité massive de données et de parameétres permet d’améliorer les performances de
prédiction. On ne peut pas pour autant parler de « compréhension » ou de « personnalité » de
I'algorithme, il s’agit d’abord de réponses produites a partir de régularités statistiques.

Par ailleurs ces modeles peuvent produire des « hallucinations », en inventant de fausses informations,
ce qui nécessite la plus grande vigilance de la part de l'utilisateur.

Actuellement les modéles de langage les plus puissants sont détenus par de grandes entreprises, qui
communiquent trés peu sur leurs données d’entrainement.
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Le fonctionnement d’un grand
modéle de langage (LLM)
conversationnel

INSTRUCTION
(PROMPT}

Lutilisateur fournit une
requéte ou une guestion.
Il est recommonde de
preciser et contextualiser
so demonde pour
optimiser lo réponse.

DRETR&ITEME NTET
TOKENISATION

Lo requéte est prétroitée pour
&tre comprise por le modale,
Cela inclut lo tokenisation ¢
division en unités plus petites,
ou tokens [mots, porties de
mots, coroctéres det la
vectorisotion (embeddings).

=

REPONSE

TRANSFORMER

Les donngées ainsi encodees
sort introduits dons le modéle
Transformer, un réseou de
neurones de troitement
sequentiel du longoge ovec
troitement contextuel
Iméconisme dottention).

Le modéle génére une réponse basée sur les régularités
stotistiques enregistrées daons les mosses de donnges
textuslles opprises pendaont la phase dentroinement. ot e
troitement contextusl de linstructicn utiliscteur pour prédire

la réponse attendus,

Lo reéponse est decodes en longoge naturel pour étre

rendue comprehensible,
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Réponses aléatoires visant
le « vraisemblable »

Capacités argumentatives

Réflexives
Parfois de nuances
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Bilan intermédiaire des tests sur ChatGPT

AR

Pertinentes ou erronées
Parfois « hallucinations »
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Pas de connexion au web en
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Wadunamiacs Typothia

Absence de sources ou
sources parfois erronées
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Sources utilisées ?
Criteres a l'origine des réponses ?
Biais culturels, linguistiques...

o5t o7

Potentiel important :

Q Inspiration — Aide a la rédaction
_ Traduction - Reformulation

Classification - Synthese

|:> =(+) Grande vigilance dans |'utilisation

des réponses obtenues
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